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METHODOLOGIE
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2. TESTS :

1. M — 1 hypotheses nulles : H,,
H () — SOTt(H)
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1. AUTOSIMILARITE MULTIVARIEE

Modele [Didier et al., 2011]
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2.'I11 des estimées :

» EH,Z (t> ﬁﬂ,E(t) — Wﬁﬁ,z(t) A
WM\\WW M\W = - 3. Statistiques de test : 0, = H r(m+1) — Hrm) = loi normale repliée (/1,,, 0,,)
WWW W oo Lo (WBH“))M/V/W 4.5ous hypothese nulle H,,, = H,,.1 : 1y, =0
— b Correlati;; matrix M%Zﬁx (WBH(t))Q\M :
R B W 4. EEZVALUATION DES PERFORMANCES
By (t) caracterisé par BH3<75>W (W By (1) W Simulations Monte Carlo
| 0 < Hp <1 - Nuyrc = 1000 réalisations, M = 6, tailles d’échantillon NV € {216 217 2181
Fxposants d’autosimilarité multivariée : H = (Hy, ..., Hyy), Scénario 1 (1 groupe): H = (0.8,0.8,0.8,0.8,0.8,0.8)
O<H <...<Hy <1 Scénario 2 (3 groupes): H = (0.4,0.6,0.6,0.6,0.8,0.8)
Estimation [Lucas ct al., 2021] Q-Q plots de §,, contre une loi normale repliée pour N = 2'°
1. Transformée en ondelettes multivariée : Hy=Hy _~_H2_:_H3_ o Ms=Hy o Hy=Hs o Hs = Hg
,ul—OOO e = 0.00 -3 = 0.00 1 g =0.00 ' T 75 =0.00
Multivariate signal Wavelet coefficients o1 = 0.04 102 =003 &4 |03 =0.02 + _ .54_(),()3 + L 5= = 0.04
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| > | >, Q-Q plots de ¢ contre une loi normale repliée pour N = 2!
avec D (27, k) = 2772002t — k)|Yu(t), Y =WDByy CHy=Hy  Hy=Hs
2. 5pectres d’ondelettes sur n;, coeflicients, pour w =1, ..., 1=
(w) AN | | T D) |: . S : o
S (2]) T <D(2]7 k)D(2]7 k) >Fw7 . | S (292-1) | §(2) (992-1)
Fw — {1 —+ (w — 1)7/2/]‘2, R ,wan} D((W’.: ’_: S:l)(222—2)._”: S(:)(z%—z).' ||; S(:»)(2jz2). |:3(4).(2j2—:‘z) .
3. Valeurs propres S(“)(27) - {)\ ( 7, . ,A%}U)(Zj )}
— loi de puissance asymptotique : )\gn)(Qj ) = &, 202 Hnt])
A 1 | ! Q-Q plots de p;, contre une lol uniforme
4. Régression linéaire : H,, = izwj (logy \“(27)),, + 5 H, .,HQ | Hy=Hy  Hy=H, _ Hy—H; _ H;—H
j:jl S(;%ninl(ﬂ o
3. TESTS : BOOTSTRAP . .
Ré-échantillonnage bootstrap Sci];aZ;HQ o = s
= R ré-échantillons : -
D) = (D" . D) A . ya
Estimation 7 (u),, 0 de la puissance d((ym) des tests
J m
R<?Stimées bootstrap : N | moyenne H1 —Hy Hy=H; Hi=H, H,= H; H; = Hg
g =", ) s A 0.02 0.01 0.02 0.01 0.02
Y — m(fk, ") 0.07 0.05 0.05 0.05 0.06
Eistimeées bootstrap triées : % d(m) 0.01 0.01 0.01 0.01 0.01
[A{*(T) < ... < H ) Cg@ 217 N*Oé ~ % | . . . .
(1) “(r, M) ‘O (ko) 0.06 0.05 0.05 0.05 0.06
7p
Ctictinon do test bootetian s da 0.0  0.01 000 000 001
gi(ﬁ g n(ar,6%) 006 005 005 005  0.06
" ri e e d" 0.05 0.0 0.09
Méthode des moments : E T (fys O 0.11 0.11 0.19
i G = i da” 0.04  0.04 0.07
‘O ik, ok 0.12 0.11 0.18
Définitions N s d" 0.03  0.04 0.06
L.p-valeurs py, = 1 — Frar,) (ﬁ—z) m(ir,, 5% ) 0.11 0.11 0.18

F'rnr o fonction de répartition de la loi normale repliée
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pr < a, «: probabilité de fausse alarme

3. Puissance : o) =1 —=Frange s >(F./_"./{/'(/Lm—0 *)(1 — «))



